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The chemical substance names described have various descriptions and the description of the name 
depends on the author. Such variation causes hindering information sharing of chemical knowledge. 
Auto-extraction of chemical substance names is useful for information sharing. In order to find a 
method for extracting the names of chemical substances in Japanese documents, we created a corpus 
of patent documents tagged with chemical substance names. We studied cutting out words from 
sentences and recognized chemical substance names by concatenating cut-out words using the part of 
speech information. We also studied selecting chemical substance names from concatenated cut-out 
words and made a selection comparison between chemical substance names and functional group 
names that are similar to chemical substance names. 
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(Critical Assessment of Information Extraction 











V の CHEMDNER タスクには，21 チーム
が参加し，最高点は再現率 0.91，適合率 0.87，

































































































































</group> を含 有 す る <chem> 珪素 化 合 物















タグは 15834 個，<group>タグは 2991 個付
与された． 


















































表 2に示す．  
表 2 品詞の割合と例 
品詞 語数 事例 出現箇所 
感動詞 7 Km ウン ウンデカン 




形容詞 0   
助詞 28 デ ノ へ べ ん ヘキサデシル 
助動詞 0   
接続詞 0   
接頭詞 306 第 不 過 重…  
動詞 0   
副詞 26 フッ ジーン フッ化白金 




連体詞 0   

























































G/Z を示す．今回対象とした 50 公報の単語
のうち，全体として一割弱の語が化学物質
名であった． 

















2016129515 11932 139 0.012 0.000 
2016129862 1328 49 0.037 0.000 
2016129882 3363 490 29 0.146 0.009 
2016129977 736 8 0.011 0.000 
2016130183 1887 287 0.152 0.000 
2016130193 6672 788 0.118 0.000 
2016130203 1084 242 0.223 0.000 
2016130213 1513 272 0.180 0.000 
2016130234 1854 96 0.052 0.000 
2016130249 11266 910 1082 0.081 0.096 
2016130271 4712 1041 164 0.221 0.035 
2016130281 3761 533 55 0.142 0.015 
2016130291 7473 1691 150 0.226 0.020 
2016130301 1505 345 0.229 0.000 
2016130311 2188 209 1 0.096 0.000 
2016130321 5126 441 94 0.086 0.018 
2016130331 1880 0 0.000 0.000 
2016130341 2256 294 0.130 0.000 
2016130351 776 34 0.044 0.000 
2016130361 1832 179 0.098 0.000 
2016130372 1960 221 3 0.113 0.002 
2016130783 1184 198 34 0.167 0.029 
2016130861 3260 74 13 0.023 0.004 
2016131193 1145 8 0.007 0.000 
2016131244 4058 383 152 0.094 0.037 
2014020939 3556 411 0.116 0.000 
2014021084 2831 247 0.087 0.000 
2014021205 2916 147 0.050 0.000 
2014021257 1909 294 0.154 0.000 
2014021316 4116 88 0.021 0.000 
2014021351 6185 813 189 0.131 0.031 
2014021388 5968 684 10 0.115 0.002 
2014021419 2501 332 276 0.133 0.110 
2014021459 2747 170 2 0.062 0.001 
2016521114 11677 188 33 0.016 0.003 
2016521125 2126 115 0.054 0.000 
2016521195 4535 45 0.010 0.000 
2016521222 3583 264 16 0.074 0.004 
2016521241 1312 268 0.204 0.000 
2016521251 4718 545 494 0.116 0.105 
2016521262 5107 420 2 0.082 0.000 
2016521295 9508 835 50 0.088 0.005 
2016521305 1998 319 34 0.160 0.017 
2016521316 3548 36 0.010 0.000 
2016521374 2986 331 91 0.111 0.030 
2016131495 1203 75 3 0.062 0.002 
2016131516 1582 2 0.001 0.000 
2016131541 2420 24 0.010 0.000 
2016131902 3418 200 14 0.059 0.004 
2016131932 2403 49 0.020 0.000 






















その比率（n/N）を求める．n/N が 1 以上，












全単語群 Z と n/Nで取り出した単語群 R
との関係を図 2に示す． 
Z: 全単語群 
C: 全 chem 群 
G: 全 group 群 
O: それ以外 
R: 取り出された単語群 
c:  取り出された chem 群 
g:  取り出された group 群 
o:  取り出されたそれ以外 





には化学物質名 c と置換基名 g とそれ以外













けされた全化学物質名数 Cn (15834 個)をも




表 4 化学物質名に特有な文字 
n/N 個数 文字 
1 12 ω|苛|吉|錫|酒|藻|弗|没|酪|砒|硼|蔗 




















O o c 
g 
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1 54 54 0.003 1.000 0.007 
0.9 351 333 0.021 0.949 0.041 
0.8 1575 1335 0.084 0.848 0.153 
0.7 7106 4276 0.270 0.602 0.373 
0.6 20643 10584 0.668 0.513 0.580 
0.5 36782 13742 0.868 0.374 0.522 








































1 0 0.000 0.000 0 0.000 0.000 
0.9 0 0.000 0.000 18 0.000 0.051 
0.8 39 0.013 0.025 201 0.001 0.128 
0.7 282 0.094 0.040 2548 0.016 0.359 
0.6 1171 0.392 0.057 8888 0.055 0.431 












1 0.9 0.8 0.7 0.6 0.5












1 0.9 0.8 0.7 0.6 0.5
c 化学物質名 g 置換基名 o その他
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